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Innovationsmotor Kl

Potentiale in holzverarbeitenden Betrieben aufdecken

Christof Wolf-Brenner & Angelika Riedl|

ariedl@know-center.at
cbrenner@know-center.at
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Inwieweit setzt Ihr Unternehmen Kl ein bzw. plant und
diskutiert den Einsatz (DE, 09/2022)7

Quelle: https://www.bitkom.org/Presse/Presseinformation/Kuenstliche-Intelligenz-2022
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Inwieweit setzt Ihr Unternehmen Kl ein bzw. plant und
diskutiert den Einsatz (AT, 02/2022)7?
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Angelika Riedl, MA
Senior Consultant | Data Innovation

Freelance Lecturer

Various universities in the DACH region

Innovation Management
BSc + MA, Campus02

08 09 10 11 12 13 14 15 16 17 18

—_—

Business Development
Evolaris Next Level GmbH

19 20 21

‘_I_

Senior Consultant
Know-Center GmbH

+10 more years Project Manager

of experience Knapp AG

- Consulting Focus 1

(Kknow
* Data-Driven Business Models cEmter
e Data & Al Strategy Assessment & Vision
e Data Product & Service Innovation
e Project Management
G V.
. Background & Relevant Experience —

Angelika has worked as a Trainer and Project Manager in the field of
innovation and digitization for the past 10 years. At the Know-Center, she is
managing data strategy projects as well as facilitating workshops for data
driven innovation. She holds a master’s degree in Innovation Management.

Project Lead & Senior Consultant
Development of strategic Al application fields and use cases in the insurance sector

Project Lead & Senior Consultant
Enabling the digital transformation for SMEs in the agriculture, forestry and energy
industries through the innovATE innovation hub

Senior Consultant & Work Package Lead
EuHubs4Data

Project Lead
Development of a data driven strategy and data driven use cases in the field of
property management

© Know-Center GmbH



Consulting Focus

e Data-Driven Idea Generation & Evaluation
e Data & Al Strategy Assessment & Vision

e Al Maturity Assessments

e Project Management

‘KNOwW

—  Center

Background & Relevant Experience

Christof acts as a consultant in the field of Artificial Intelligence and Data-
Driven Business. His tasks in this position at the Know-Center mainly include
project management, the delivery of trainings and workshops for the
development of strategic search fields and the identification of promising

D|p| _|ng ChriStOf WOlf‘Brenner MA data-driven use cases. His academic background consists of a broad mix of
. . )

business informatics, innovation management and philosophy.

Senior Consultant | Data Innovation

Project Lead & Senior Consultant
Al Use Case Generation & Evaluation For A Software Provider

Senior Consultant
Innovq’non Mdndgemen‘l' Development Of Strategic Al Application Fields in The Insurance Sector

MA, C 02 i i
ampus Project Lead & Senior Consultant

IT & Business Informc’rics PhiIOSOph)’ Support In The Evaluation Of Data Scientist Applicants
BSc+Dipl.-Ing., Campus02 BA+MA, University of Graz Trainer
r 16 or Big Data & Al Introduction trainings for Controller Institute, TU Graz Life Long Learning
08 09 10 11 12 13 14 15 16 17 18 19 20 21 and a wide variety of industry partners

Accountant SAP Consultant Consultant
Styria Media Group AVL Group Know-Center GmbH

© Know-Center GmbH




KEY FACTS

Uber das
Know-Center

(Kknow

CEMLEr

erfolgreich
abgeschlossene

Industrie-Projekte
Forscherlnnen pro Jahr

aus 20+ Nationen

Forschungs-
Partner

Publikationen in
f herausragenden
Industrie internationalen Venues

Partner
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UBER DAS KNOW-CENTER xﬂaw

Unsere digitalen Innovationszentren und
Datenplattformen
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Grundbegriffe

Digitalisierung

Klnstliche

Intelligenz

i; Teil von benotigt ermdglicht ( Blg) Sete
\YENQIREIES
Lernen
\ bendtigt
Ist eine Art von /
\ verwendet

Data Science

Deep Learning

© Know-Center GmbH
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Klassische Herangehensweise

Problem?
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Bausteine der Wertschopfung

Datenbasierte Produkt- & Serviceentwicklung

DATENQUELLEN | DATENANALYSEN FDATENSERVICES

PROBLEM

DATENUTZEN

(xeknow

CEMLEr

ERLOSMODELLE

Welche Daten konnen
wir nutzen?

T DATENQUELLEN /

Produktgenerierte
Daten

Mit welchen Methoden
gewinnen wir
Erkenntnisse aus Daten?

=
- -

% Empfehlungsdienst

In welcher Form stellen
wir die Erkenntnisse zur
Verfugung?

NSERVICES

Datenschnittstelle - Y
(API) s
Entscheidungs-
unterstiitzung

Welchen Nutzen stiften
die Erkenntnisse?

NNNNNNNNNNNNN

Flexibilisierung
& Dynamisierung

% Zeitoptimierung

Welche Erlosmodelle
sind zur Vermarktung
des Service geeignet?

Pay-per-Use
% Freemium /

LOSUNG

© Know-Center GmbH



OPTIMIEREN MIT DATEN ?ﬂaw

Effiziente und umweltfreundliche —
Abfall-Logistik

* Eine maRgeschneiderte, skalierbare
Software-Losung sorgt flr eine
optimierte Tourenplanung bei
Abfalltransporten.

* Saubermacher setzt die Losung in
Karnten, der Steiermark und in
Niederdsterreich bereits erfolgreich ein.

e CO2-Ausstold um bis zu -20 Prozent pro
gesammelter Tonne Abfall

* Die automatisierte Planung hilft, Kosten
zu reduzieren und Personalressourcen
besser zu planen.

Ressourcen Kosten
optimieren reduzieren

 —— CO, einsparen —_—
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Clustering von Bilddaten

* Analyse von Bildern produzierter Wafer

 Mangels gelabelter Daten wurde ein
Clustering auf Basis der Bilddaten
durchgefiihrt, um inspektionswirdige
Exemplare zu identifizieren

* Tauchen bei Routineinspektionen
Auffalligkeiten auf, kbnnen auf Basis der
Analyse sehr schnell die ahnlichsten
produzierten Stiicke gefunden werden.

Ressourcen Kosten
optimieren reduzieren

© Know-Center GmbH
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Qualitatsschatzung bei Lackierung A\.\ MAGNA

Badparametes - Filte: B

Badparamater - F i 5O
Badparametsr - Entlemung F B
Badparamater - Enllethung G
Badparameter - Entetiung H

Sadparamoter - Enthotiirg P

 |dentifizierung der einflussreichsten
Parameter, die die Qualitat eines Stuclkes S ge mgms ww

SBacparamater - Entfeturg U

i m
Badparareis: - Endeltung AS B RiclE
m

im Herstellungsprozess beeinflussen. e o

Badparameter - Ertlemurg AW i . a2t ..

* Entwicklung von Modellen zur Schatzung
der Produktqualitat fir eine bestimmte ro—
Konfiguration von Eingangswerten. S - v

Badanatysen CAW - Werte Note [l

e User konnen Konfigurationen simulieren,
um optimale Einstellungen zu finden.

Badparamete - Ertfetiung
Bacparameter - Entfettiung A

Bodparamator  Ertf Vertwauch G
Badparameter - Entl_Vertrauch

Uavoaameter - Ent” Detaity CH

Dadanalysen QAW - Werle G

Bacanalysen QAW - Werte Makienngen Markad

Ressourcen Kosten
optimieren reduzieren

© Know-Center GmbH




OPTIMIEREN MIT DATEN ?ﬂaw

Schatzung von (Rohstoff)Preisen

—  Center

e Schatzung von Rohstoffpreisen 1-2
Monate im Voraus

* Darstellung der Entwicklung der
Vorhersagen

e Durch die Ableitung von Handlungen auf
Basis der Preisschatzung kann die Marge
beim Handel mit den Rohstoffen
optimiert werden

Ressourcen Kosten
optimieren reduzieren

© Know-Center GmbH




VERWERTEN VON DATEN

_ _ voestalpine renoY
KI sagt den optimalen Zeitpunkt des ONE STEP AHEAD.

Anodenaustauschs vorher

* Schadhafte Anoden sind die Hauptursache
fir Qualitatsverluste bei der Verzinkung.

e Relevante Einflussfaktoren wurden aus 10
Millionen Messdaten und 400 Variablen
abgeleitet.

* Ein hybrides Modell zur vorausschauenden
Wartung, das Machine Learning und ein
physikalisches Modell kombiniert, senkt die
Energiekosten maligeblich.

e Seit Ende 2019 lauft das hybride Modell
erfolgreich im Live-Betrieb auf der
bestehenden Anlage. Fehler bei den
Anoden werden direkt wahrend des
laufenden Betriebs der Anlage erkannt.

Ressourcen Kosten
optimieren reduzieren

© Know-Center GmbH




OPTIMIEREN MIT DATEN

Die Sprache der Kunden verstehen und
Customer Churn entgegen wirken

* Der digitalisierte Kundenservice der Energie
Steiermark ermoglicht Anfragen schnell und
effizient zu beantworten. Das steigert die
Zufriedenheit der Kundinnen und
Mitarbeiterinnen.

* Im Fokus stehen die Textvorverarbeitung sowie
die Verarbeitung natirlicher Sprache (NLP),
insbesondere der deutschen Sprache.

* Ein Chatbot-Prototyp bietet ein Rund-um-die
Uhr-Service und erstellt automatisierte
Antworten unter Verwendung vorgefertigter
Textbausteine.

* Das Unternehmen profitiert von hoherer
Effizienz bei den Prozessablaufen und
reduzierten Kosten.

Ressourcen Kosten
optimieren reduzieren

© Know-Center GmbH




VERWERTEN VON DATEN Tr'r.raw

—  fenter
Corona Heatmap — Sensitive Daten sicher
und anonymisiert auswerten

* Die Corona Heatmap zeigt, wo sich Corona-
Patienten in der Vergangenheit aufgehalten
haben.

* Die Patientendaten werden mit neuartiger
homomorpher Verschliisselung geschitzt.
Bewegungsprofile werden berechnet, ohne die
Patientendaten zu entschlisseln. Rickschlisse
auf einzelne Personen sind nicht moglich.

e Die Erkenntnisse kdonnen Gesundheits-behorden
helfen, spezifische und wirksame MaRnahmen
ZU setzen.

* Fur die Entwicklung der Technologie wurden
ausschlieRlich simulierte Daten verwendet.

Globale
Probleme l6sen

© Know-Center GmbH




DISRUPTION

Optimierung von Liftwartungen

e Claim -15% Kosten im Vergleich zum
Vorjahr

* |oT-Box zur Datensammlung von
Aufziigen

* Automatisierung/Optimierung der
Aufzugswartung

 Keine Anderung der
Lieferkette/Servicevertrage

© Know-Center GmbH
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DISRUPTION ﬂgg
KI Schuhdesign fur 3D-Druck H

UNDER ARMOUR

* Mittels generativen KI-Methoden
wurden unzahlige Designvarianten, oft
mit unkonventioneller Geometrie,
generiert.

* Variantenreichtum

e ,Unmogliche” Designs

* Optimierungsmoglichkeiten fir
unterschiedliche Produktionsmethoden

* Auswahl der geeignetsten Designs durch
Menschen

Ressourcen
optimieren

© Know-Center GmbH
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Innovationstreiber
Technology Push VS Market Pull
~den Markt fir Produkte auf Basis ~dem Mart geben,
neuer Technik interessieren” was er verlangt”

Cola Light

—tt &

Big Data ,KI" PCR-Test

© Know-Center GmbH
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Kl Ist...

...ein breites Gebiet innerhalb der Informatik,
das Maschinen so aussehen lasst, als hatten sie
menschliche Intelligenz. 4

j'(/'\‘\« S ) .’

Y PSS
W

© Know-Center GmbH « Research Center for Data-Driven Business and Big Data Analytics



Charakteristika von Al

Definitionsproblematik

e Autonomie

Fahigkeit zur Ausfiihrung von Tatigkeiten in komplexen
Umfeldern ohne andauernde Supervision durch einen User.

. Adaptivitat
Die Fahigkeit aus Erfahrung zu lernen um den Output/die
Leistung zu verbessern.

© Know-Center GmbH



Fahigkeiten von Ki

"Fast alles, was ein typischer Mensch in weniger als einer
Sekunde Denkzeit erledigen kann, konnen wir wahrscheinlich jetzt
oder in naher Zukunft mithilfe von Kl automatisieren.,,

Andrew Ng, Britischer Informatiker & Entrepreneur

© Know-Center GmbH



Beispiele fur Aufgaben, die Kl |60sen kann

Kl findet
relevante
Informationen

Kl tibersetzt

KI hilft bei der
Entscheidungs-
findung

Kl kreiert
visuelles Design
und Kunst

Kl unterstutzt in
Lebensbereichen
(zB Finanzen,
Gesundheit...)

Kl optimiert die
Preisgestaltung

Kl erkennt
Objekte

Kl sagt Risiken
und Betrug
voraus

KI fasst Text
zusammen

(Kknow

CEMLEr
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(xemow
Arten von K

Starke Kl (strong Al, full Al, artificial general intelligence)
« Maschine hat gleiche intellektuelle Fertigkeit wie Mensch

20xXx

—
t

2020 21xX

Artificial Superintelligence

Schwache Kl (weak Al, narrow Al, applied Al)
* Maschine ubertrifft Menschen

 Logic-based Al vs. pattern-based/data-driven Al

« "Fahigkeit von Maschinen, intelligentes
menschliches Verhalten nachzuahmen"

«  Maschinen unterstiutzen den Menschen bei
relativ einfachen Aufgaben

© Know-Center GmbH
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Kl Generationen

Generation 1 (1980er) Al Generation 2 (seit 2006)
Expertensysteme Maschinelle Lernsysteme

Wahrnehmen .

Logik ....
Lernen . Lernen ....

Abstrahieren Abstrahieren .

© Know-Center GmbH
: Fraunhofer, KI Potenzialanalyse 2017: https://www.bigdata-ai.fraunhofer.de/content/dam/bigdata/de/documents/Publikationen/KI-Potenzialanalyse 2017.pdf



https://www.bigdata-ai.fraunhofer.de/content/dam/bigdata/de/documents/Publikationen/KI-Potenzialanalyse_2017.pdf

ie Vi : (Ewow
Die vielen Gesichter von KI

KUNSTLICHE INTELLIGENZ

MASCHINELLES LERNEN

DEEP LEARNING

© Know-Center GmbH



Maschinelles Lernen - Wahrnehmen

It's estimared that

2.5 QUINTILLION BYTES

[ 23 TRILLION GIGABYTES |
of data are created cach day

_u/
o

phones - o
a J.

40 ZETTABYTES

3 TRILLION GIUABYTES )
of data will e created by
2020, an increasa of 300
tirmes fram 20C5

The

Data

d

Mast companies in the § s

U.S. have at least
100 TERABYTES
—~a [ 100000 GIGABYTES ]
of data stared

'WORLD POPULATION; 7 BALLION

Velocity, Yariety ani Veracity

Modarn cars hawe close to

. 100 SENSORS

®))) that monitor items such as
=" fuel level and tire pressure

The Naw York Stock Exchange g on 1

capilures
1 TB OF TRADE
INFORMATION

during each trading session

Velocity

ANALYSIS OF
STREAMING DATA Vi

4.4 MILLION IT JOBS

By 2016, it is projected g
there will be

18.9 BILLION
NETWORK
CONNECTIONS

YYY YNy y
el LI LA

=

FOUR V’s
of Big

s

-
=)
=]

As of 2011, the global size of

d&ta in healthzare was
estimated to be

150 EXABYTES

[ 161 BILLYON BIGABYTES

30 BILLION
PIECES OF CONTENT

are shared on Facebook
every menth

] IN 3 BUSINESS
LEADERS

don’t trust the information
they use lo make decisions

21% OF

RESPONDENTS

“

In an2 survey were unswe of
hew much of their data was
maccurate

£ LI S

By 2014, it anticipated
nere will be

B2~ 420 MILLION
WEARABLE, WIRELESS
HEALTH MONITORS

4 BILLION+
HOURS OF VIDEO

are watchext on
YouTube 2ach moath

B¢
BE-
400 MILLION TWEETS

are sent per day by about 200
million monthly activa usars

Poor data quality costs the US
economy around

¢21T1RILLIS A VEAR
$3.1 TRILLION A YEAR

Veracity

UNCERTAINTY
OF DATA

Sources: NoKirsey Gl ietilute, Twitler, Cuco, Garlne. EMC. SAS, 181, MEPTEC. GAS

© Know-Center GmbH



Maschinelles Lernen - Lernen

“Machine programs itself”
— Arthur Samuel, 1959

» keine expliziten Anweisungen
!

« Verwendung grolRer Datensets

Quelle: https://www.techemergence.com

| NNOW
CEMLEr
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Maschinelles Lernen — Wie lernt KI?

LERNEN MIT BEISPIELEN LERNEN OHNE BEISPIELE LERNEN DURCH FEEDBACK

ild: istockphoto.com

Klassifikation Ahnlichkeitsanalyse

-~
) P
- ‘4 a
E\ i

Bestarkendes Lernen

) > Regressionsanalyse >AusreiBer—Erkennung

© Know-Center GmbH




: : (xemow
Supervised Learning

Klassifikation Regression

Schatzen diskreter Werte Schatzen kontinuierlicher Werte

Schulnoten, Projektstatus, Impfstatus, Alter, Gewicht, Temperatur,

200 %

L .
0.60 - Weight + 130.2

130

Height (cm)

40 60 =0 100
Weight (kg)

© Know-Center GmbH




Supervised Leaning Workflow (Klassifikation

®

TRAINING
z.B. 80%

100%

riri 2.B. 20%




: : (xemow
Unsupervised Learning

Lernen ohne Label

« Zielwerte unbekannt 0o
« Muster erkennen 08 |
« Ahnlichkeiten/Strukturen finden ool
* Clustering ol
« Gruppen (Cluster) finden .
. 054 =
« Ahnlichkeit innerhalb der Gruppe
maximieren 0.4 1
« Ahnlichkeit zwischen Gruppen 03l
minimieren
. . 024
 z.B. Distanzfunktion
0.1

0 01 02 03 04 05 06 07 08 09 1

© Know-Center GmbH
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Recommender Systems

* Inhaltsbasiert (content-based)

«  Ahnlichkeit von Objekten (z.B.
Preis)

» Information tber Produkt (inhalt)
notwendig

« Kollaborativ (Collaborative Filtering
(CF))

e User-based

e Item-based

User-based filtering Item-based filtering

* Hybrid
Quelle: https://medium.com/@cfpinela/recommender-systems-user-based-
and-item-based-collaborative-filtering-5d5f375a127f

© Know-Center GmbH


https://medium.com/@cfpinela/recommender-systems-user-based-
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Netflix

Startseite Serien Filme Neuund beliebt Meine Liste Q «ps ¢ g ‘gt vy =~

Meine Liste

— - B et T\e) el -
} e ey o - : . o o
ol ) OB Ay Lad 5 ?&wﬂig - f v %
4 : ! GLITCH 50 PR ING ' /m i ‘f f/
LUTHER S{NEESD G, ol o P THE FALL
i L Ty A a3 te d ii“@ = NEUE FOLGEN Al UNBE
Mit dem Profil von Nina weiterschauen
P X SU ITS ' x 1(\9, < HEIMGESUCHT.
[ o A REQUIEM " MARCELLA L iy
NEUE FOLGE;‘ l NEUE FOLGEN

Beliebt auf Netflix

' NRE T
/ OUTLANDER
Maslet P ERMORDET

of None i

o
NEUE FOLGEN NEUE FOLGEN / NEUE FOLGEN = ﬂ) !
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Derzeit beliebt »

\m\lmy =l
P\HE‘

uBlERI ICk LA : . 5\
BODYGUAR n‘ I QMANT W AC&UARIUS‘. {

Spannende Mysteryserien

ﬁ e e W V£ ;’,n
fhricedy - 2 ; %‘?
HEMLOCK GROVE
il WARRISR NUN PHAN BL
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Deep Learning

 Typischerweise Neuronale
Netze

« Breitflachig einsetzbarer, stark
anpassbarer Algorithmus

* Teuer & aufwandig
« grol3e Datenmengen
 HW-Ressourcen

« Training teuer

(xeknow

CEMLEr

LN
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2 — e 2

N
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Reinforcement Learning

Bestarkendes Lernen @
 Zustand — Aktion - Belohnung - E o ﬁ

Action
At

« Maximierung von Belohnungen

Agent lernt eine Strategie um die erhaltene Belohnung zu maximieren

Agent bekommt keine Information dartber, welche Aktion zielfihrend ist.

Einziges Feedback ist die positive oder negative Belohnung

Agent gegen die Welt oder Agent(en) gegen Agent(en)

© Know-Center GmbH



Generative Neuronale Netzwerke (GAN)

This X does not exist

Quelle:
https://bit.ly/2y7AqRv
bzw. Nvidia

© Know-Center GmbH


http://www.thisxdoesnotexist.com/
https://bit.ly/2y7AqRv

(Kknow

CEMLEr
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Die Herausforderung

Was ist KlI2 LR

. guess = random.sample(range(10, 30), 5)
Was bringt Kl unserem S

Unternehmen? magic = pickle.load('magic_model.pkl")

print(magic.predict(random))

Wo starten wire

Geschdftsbereich Experten Kl Experten
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am Rechnungswesen

HR & Recht

=

Vertrieb/Marketing

Einkauf

Entwicklung/R&D

Logistik/Montage/
Inbetriebnahme

Produktion

© Know-Center GmbH
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(rewow
Cemnter

LEGAL

OPERATION COMMERCIAL
Maintenance re Ex == = e

Markieren und beschreiben Sie pain-points mit roten Post-its,
und core-business-points mit grinen Post-its.

10 Min.




STRATEGY & STOCK

o) (o] (oo ) (o) (o) () (7 ) (= ) (=)
"= J - ue

Markieren und beschreiben Sie wo laut Unternehmenszielen
zukinftig der Fokus liegt. Verwenden Sie dafir die orangen

Post-its.

4 Min.

| NNOW
CEMLEr
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UBERBLICK UBER DIE KI KATEGORIEN

Kl VERSTEHT 1 =
Kl FINDET UND KI FUHRT Kl HORT
! KI SIEHT
SORTIERT VERGANGEN EINFACHE UND SPRICHT

INFORMATIONEN HEIT UND AUFGABEN AUS
GEGENWART

KI SAGT KI STEUERT

REKREIERT E'O%PJ:E")'(ERT DIE ZUKUNFT N C i
PROZESSE VORAUS ROBOTER UND
FAHRZEUGE

© Know-Center GmbH
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DAS SYSTEM HINTER DEN KI KATEGORIEN

Sehr

komplex

RMS
ASKS

'STANDS
' AND

KI FINDET UND
SORTIERT
INFORMATIONEN

© Know-Center GmbH



UBERBLICK UBER DIE KI KATEGORIEN




Platzieren Sie jeweils ein
Post-it an den Stellen, an
denen sie denken, dass
diese Kl Kategorie
eingesetzt werden kann.
Notieren Sie auf dem
Post-it, wie diese
Anwendung aussehen
konnte.

8 Min.
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Platzieren Sie jeweils ein Post-it an den Stellen, an denen sie

denken, dass diese Kl Kategorie eingesetzt werden kann.
Notieren Sie auf dem Post-it, wie diese Anwendung aussehen

konnte.

5 Min.
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Platzieren Sie jeweils ein Post-it an den Stellen, an denen sie

denken, dass diese Kl Kategorie eingesetzt werden kann.
Notieren Sie auf dem Post-it, wie diese Anwendung aussehen

konnte.

5 Min.
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Platzieren Sie jeweils ein Post-it an den Stellen, an denen sie

denken, dass diese Kl Kategorie eingesetzt werden kann.
Notieren Sie auf dem Post-it, wie diese Anwendung aussehen

konnte.
5 Min.
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Platzieren Sie jeweils ein Post-it an den Stellen, an denen sie

denken, dass diese Kl Kategorie eingesetzt werden kann.
Notieren Sie auf dem Post-it, wie diese Anwendung aussehen

konnte.

5 Min.

| NNOW
CEMLEr




UBERBLICK UBER DIE KI KATEGORIEN

KI FINDET UND
SORTIERT
INFORMATIONEN

KI VERSTEHT
VERGANGEN-
HEIT UND

GEGENWART

KI OPTIMIERT
KOMPLEXE
PROZESSE

KI FUHRT

EINFACHE KI SIEHT
AUFGABEN AUS

KI SAGT KI STEUERT
DIE ZUKUNFT MASCHINEN,
VORAUS ROBOTER UND

FAHRZEUGE

KI HORT
UND SPRICHT



STRATEGY & STOCK

ks " los

Platzieren Sie jeweils ein Post-it an den Stellen, an denen sie

denken, dass diese Kl Kategorie eingesetzt werden kann.
Notieren Sie auf dem Post-it, wie diese Anwendung aussehen

konnte.

5 Min.
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Platzieren Sie jeweils ein Post-it an den Stellen, an denen sie

denken, dass diese Kl Kategorie eingesetzt werden kann.
Notieren Sie auf dem Post-it, wie diese Anwendung aussehen

konnte.

5 Min.
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Platzieren Sie jeweils ein Post-it an den Stellen, an denen sie
denken, dass diese Kl Kategorie eingesetzt werden kann.

Notieren Sie auf dem Post-it, wie diese Anwendung aussehen
konnte.

5 Min.
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Platzieren Sie jeweils ein Post-it an den Stellen, an denen sie
denken, dass diese Kl Kategorie eingesetzt werden kann.

Notieren Sie auf dem Post-it, wie diese Anwendung aussehen

konnte.
5 Min.
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KI OPTIMIERT
KOMPLEXE
PROZESSE
KI KREIERT
KI OPTIMIERT
KOMPLEXE
PROZESSE

Optimierung.
der
Lieferketten
Ki generiert
neve
verbesserte
Schienennetze

Kl zahit
Fahrgaste

]
K1 VERSTEHT Predictive UND SPRICHT

VERGANGEN-

HEIT UND. Maintainance KI SIEHT
GEGENWART
" Europalsc_he "
K. BERT; Kooperation ausgebaute
Strecken und
EINFACHE UND SPRICHT Lucken im
AUFGABEN AUS Streckensystem zur Nutzung
KI OPTIMIERT —_— von geplanten

bildliche
KOMPLEXE e

Auswertung Kiliest
Kl ermittelt A | i Eshrplananderun Schienennetz wwreerT S R N BT
Ausfallrouten Lagerbestands e ausbauen

Optimierus

s i
Bahnnetzes
bel Ausfallen

Bewerten Sie nun jede Abteilung oder jedes Aufgabengebiet
mit entweder einem grinen Dot fir "wertvoll", oder mit einem

orangenen Dot fir 'sehr wertvo

10 Min.
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